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Anzahl Stichproben

a
A N\e(‘«‘“
/ Abs‘la»«l “[&4_ klae 2 metrisch/ordinal
WIC*(I“L\Q Z;elam e kategorial /ordinal
=m .
¢ .}» /U(*tr C{n sch (D‘“Efenﬂ Verteilung
wry o metrisch/ordinal gﬂc\'\P‘Obe (Test Varianzanalyse / Lineare Regression
paarte anova(mod) > )
Exakter Test v. Fisher
fisher.test(matrix)
Wecht X:Homogeniattes e
kategorial eschlech / chisq.test(matrix, simulate.p.value)
dicbkansfobe 2 x Kategorial nicht N-Vilg,

Nseleened -

Normalvtlt Ziel: metrisch/ordinal Exakter Test v. Fisher

Eing.: kategorial fisher.test(matrix)
it X2-Unabhangigkeitstest
normaivtit. chisq.test(matrix, simulate.p.value)

2 x metrisch / ordinal

Varianzanalyse
anova(mod)

nicht normalvtit. + Zielvariable

_Ska\enniveau

Anzahl Kategorien
Lineare Regression

Im(Y~X) Y hierbei die
Zielvariable

Kruskal-Wallis-T.
kruskal.test(X,

Lhchr a') l 6fur(6w

2. 8. Raudher jo/nein

l(u-aulxr s fa/um
Symmetr. zum Med. Roucuee | Mickbraucher

Varianzanalyse
Eivg.:
‘7 Rat. anova(mod)
unbekannt 2 wieht ml;i‘ﬂ
¥ ‘ ' N Exakter Test von Fischer
normalverteii . "
fisher.test(matrix, alternative,
method= Kruskall - ! /
- Pearson bei .= nicht norm. vtl. \ .
>2 bivariat-n. vilg. Qallis - Test ecchied : .
bekannt - Spearman bei bei am{,m table, KTk v
Intervallskalierung
- Kendall bei
T-Test

metrisch/ordinal

Korrelationstest
cor.test (X, Y, alternative, method)
pwr.r.test(n, r, sig.level, alternative) Ziel: wer.

kategorial

Facbeu,

K v Ordinalsalerung Xe-Homogenitatstest
t.test(x, alternative, mu, nein Binomialtest chisq.test(matrix)
conf.level) binom.test(x, n, p, Wilcoxon Rangsummentest ES.w2(p0,p1)
power.t.test(n, delta, sd, alternative, conf.level) wilcox.test(X, Y, alternative, mu, paired = F)
sig.level, power, type, (1-) pbinom() ES: U/(n1*n2) ~—
alternative) gemeinsame Varianz ungleiche Varianz Wewn es viur t)\ %rumm g‘,w)
X2-Anpassungstest W: Range aufsummiert
GauR-Test chisq.test(X, P(X)) 2-Stichpr. T-Test approx. 2-Stichpr. ®rest ”‘ J 'T. (rank(vektor))
Wilcoxon-Vorzeichen-Rangtest pwr.chisq.test(ES, df, sig.level, power) t.test(X, ¥, alternative, mu, var.equal = T) t.test(X, Y, alternative, mu, var.equal = F) U =W - (k*(k+1) / 2)
wilcox.test(X, Y, alternative, mu, Vorzeichentest ES.w1(p0,p1) power.t.test(siehe links)
paired =T) pbinom() pwr.t2n.test(bei versch. n)

numerische PG Varianz: i & bekannt i - . N
et 3 arianz: gemeinsam & bekann (Unterschied d. EW) (Y:] conf.level = Konfidenzintervall
)A Gruppen: unabhangig . _ . 5
.M'“a' avaehwsr “eim QQPlot \_ Y, paired = geeparte Stichprobe?
& qqPlot) var.equal = gemeinsame Varianz
Py A _
Shapiro-Wilk shapiro.test() | [bivariate N-vtig. | Anscombe-Tukey fiir N- ( Vari ' & unbekannt Hed Ha— Up conflevel =1 - aliha
o - . arianz: gemeinsam & unbekann! edges g: Sle—g— ower = Teststarke
Lillifors lillie.test() Vtlg. der Reswdu.en unbek. Parameter e B ) hgt g g 6‘. p
Normalscores ppccTest() plot(rstandard-~fitted ppen: 8ig (dschatzen) AB n = Anzahl Probanden
values) bek. Parameter ~ < r = Stichprobenkorrelation
/ xl - Anp. fost - N N a p0 = Wahrscheinlichkeit Nullhypothese (Stichprobe
bra,ud«ew X2- Anpassungstest mit k-m-1 df Varianz: ungleich & unbekannt s — Ha Hp 1
(m: Anz. geschatzte Parameter) Gruppen: unabhangi Glass Delta: S
Rohdaien Royston oder HZ-Test ppen: s's ) Glass G
mvn() ~
X2- Anpassungstest mit k-1 df chisq.test(X, P(X))
(k: Anz. Intervalle) pwr.chisq.test(ES, df, Bei X2 T
sig.level, power) : \/;

Legende R Befehl:

.test(
d=0,2 geringer/kleiner Effekt X = Vektor Stichprobe 1
d=05 mittlerer Effekt R
bel. Vtlg. d=08 groRer Effekt Y = Vektor Stichprobe 2

fiir normalverteilte Stichproben: "less": X <Y

(N—vﬂg. \ Ua— Hp "two.sided" XY
m e grafisch ( Cohens d: d=~"~— mu = Mi der Nullhypothese

\ Alternative = Alternativhypothese ("greater" : X >Y

Effektstarke (ES.w1)
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